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RINGKASAN

Mangga merupakan salah satu buah yang  popular dan terkenal
mengandung tinggi nutrisi. Tak ayal banyak sekali manfaat buah mangga untuk
kesehatan. Buah mangga sendiri memiliki banyak jenis, namun terdapat
permasalahan dalam menentukan jenisnya, yaitu masih dilakukan secara manual
dengan cara memilah jenis mangga dengan membandingkan warna, bentuk
maupun ukurannya. Penelitian ini dilakukan “untuk mengklasifikasikan buah
mangga ke dalam kelas-kelas berdasarkan jenis sehingga mempermudah dalam
mengklasifikasikan mangga yang dapat membantu para petani mangga. Metode
yang digunakan adalah Gray Level Co-occurrence Matrix (GLCM) untuk
ekstraksi ciri tekstur, lalu Hue Saturation Value (HSV) untuk ekstraksi ciri warna,
sedangkan untuk menentukan kedekatan antara citra uji dengan citra latih

menggunakan metode K-Nearest Neighbor (KNN).

Kata kunci : Buah Mangga, Pengolahan Citra Digital, K-Nearest Neighbor (KNN)
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ABSTRACT

Mango is one of the popular fruits and is known to contain high nutrients.
Noo doubt there are many benefits of mango for health. Mango fruit itself has
many-types, but there are problems in determining the type, which is still-done
manually by sorting the type of mango by comparing the color, shape and size.
This research was conducted to classify mangoes that can help mango farmers.
The method used is Gray Level Co-occurrence Matrix (GLCM) for texture feature
extraction, then Hue Saturation Value (HSV) for color feature extraction, while to
determine the proximity between the test image and the training image using the
K-Nearest Neighbor (KNN) method.

Keywords : Mango, Digital Image Processing, K-Nearest Neighbor (KNN)
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