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RINGKASAN

Sistem Pendeteksi Penyakit pada Jeruk Pamelo adalah sebuah sistem yang
menggunakan metode Convolutional Neural Network (CNN) untuk mendeteksi
penyakit pada buah Jeruk Pamelo dengan memanfaatkan pengolahan citra digital.
Tujuan utama dari sistem ini adalah untuk mempercepat dan mempermudah proses
identifikasi penyakit pada buah Jeruk Pamelo. Dalam sistem ini, pengguna dapat
menggunakan kamera pada gadget mereka untuk mengambil gambar buah Jeruk
Pamelo yang akan dianalisis. Citra digital dari buah tersebut kemudian akan
diproses melalui metode Convolutional Neural Network (CNN) yang memiliki
kemampuan untuk secara akurat dan efektif mengolah informasi dalam citra.
Melalui proses ini, sistem akan mengekstraksi fitur dari citra dan melakukan
klasifikasi untuk menentukan apakah buah tersebut terinfeksi penyakit atau tidak.

Sistem diimplementasikan melalui sebuah website interaktif yang
memungkinkan pengguna untuk dengan mudah mengunggah gambar buah Jeruk
Pamelo dan memberikan hasil deteksi penyakit dengan cepat. Pengguna dapat
mengakses website ini melalui perangkat yang terhubung dengan internet seperti
smartphone, tanpa perlu menginstal aplikasi tambahan. Diharapkan dengan adanya
sistem ini, proses identifikasi penyakit pada Jeruk Pamelo dapat menjadi lebih
efisien dan akurat, serta membantu dalam mengurangi kerugian yang disebabkan

oleh serangan penyakit pada buah Jeruk Pamelo.

Kata Kunci: Convolutional Neural Network (CNN), Jeruk, Pamelo, Website
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ABSTRACT

Disease Detection System for Pomelo Pamelo is a system that utilizes the
Convolutional Neural Network (CNN) method to detect diseases in Pomelo oranges
by employing digital image processing. The main goal of this system is to expedite
and simplify the disease identification process in Pomelo oranges. In this system,
users can use the camera on their gadgets to capture images of Pomelo oranges for
analysis. The digital images of the fruit are then processed through the
Convolutional Neural Network (CNN), which has the capability to accurately and
effectively process information within the images. Through this process, the system
extracts features from the images and performs classification to determine whether
the fruit is infected with a disease or not.

The system is implemented through an interactive website that allows users
to easily upload images of Pomelo oranges and quickly receive disease detection
results. Users can access this website through internet-connected devices like
smartphones, without the need to install additional applications. It is expected that
this system will make the disease identification process for Pomelo oranges more
efficient and accurate, and help in reducing losses caused by disease outbreaks in

Pomelo oranges.

Keywords: Convolutional Neural Network (CNN), Pomelo, Orange, Website
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