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KLASIFIKASI KUALITAS B1JI KOPI MURIA MENGGUNAKAN
ALGORITHMA CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK (CNN)
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RINGKASAN

Penelitian ini bertujuan untuk mengembangkan sistem yang dapat membantu
petani kopi Muria dalam mengidentifikasi kualitas biji kopi. Hasil observasi dan
wawancara menunjukkan perbedaan identifikasi kualitas biji kopi antara petani.
Untuk memastikan regenerasi pengetahuan, diperlukan sistem identifikasi kualitas
biji kopi yang dapat mempengaruhi harga jual. Metode penelitian dimulai dengan
pengambilan citra biji kopi pada petani bernama Bapak Joko. Data citra tersebut
kemudian diproses melalui tahap preprocessing, termasuk normalisasi dan
augmentasi untuk menghindari overfitting. Model Convolutional Neural Network
(CNN) diimplementasikan dengan menggunakan arsitektur MobilenetV2 sebagai
feature extractor, ditambah dengan lapisan-lapisan seperti Convolutional layer,
Maxpooling, Dropout layer, dan Dense (fully connected layer). Model yang
dihasilkan mencapai tingkat akurasi sebesar 97% dan nilai F1-score sebesar 98%,
menunjukkan kinerja yang mendekati sempurna. F1-score digunakan untuk
menyeimbangkan precision dan recall. Selanjutnya, model diimplementasikan
menggunakan TensorFlow Lite dan dideploy ke dalam aplikasi Android dengan
menggunakan Jetpack Compose.Penelitian ini berhasil mengembangkan sistem
identifikasi kualitas biji kopi dengan tingkat akurasi tinggi, memberikan kontribusi
dalam regenerasi pengetahuan bagi petani kopi Muria, dan memfasilitasi

penggunaan model dalam aplikasi Android.

Kata kunci: Biji Kopi, Convolutional Neural Network, MobilenetV2
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KLASIFIKASI KUALITAS B1JI KOPI MURIA MENGGUNAKAN
ALGORITHMA CONVOLUTIONAL NEURAL NETWORK (CNN)

Student Name : Muhammad Adib Ardianto
Student Identity Number  : 202051003
Supervisor
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2. Endang Supriyati, S.Kom., M.Kom

ABSTRACT

This research aims to develop a system that can help Muria coffee farmers identify
the quality of coffee beans. The results of observations and interviews show
differences in identifying the quality of coffee beans between farmers. To ensure the
regeneration of knowledge, a coffee bean quality identification system is needed
which can influence the selling price. The research method began by taking images
of coffee beans from a farmer named Mr Joko. The image data is then processed
through a preprocessing stage, including normalization and augmentation to avoid
overfitting. The Convolutional Neural Network (CNN) model is implemented using
the MobilenetV2 architecture as a feature extractor, plus layers such as
Convolutional layer, Maxpooling, Dropout layer, and Dense (fully connected
layer). The resulting model achieved an accuracy level of 97% and an F1-score
value of 98%, indicating near perfect performance. F1-score is used to balance
precision and recall. Next, the model was implemented using TensorFlow Lite and
deployed into an Android application using Jetpack Compose. This research
succeeded in developing a coffee bean quality identification system with a high level
of accuracy, contributing to the regeneration of knowledge for Muria coffee
farmers, and facilitating the use of the model in Android applications.

Keyword: Coffee Beans, Convolutional Neural Network, MobilenetV2
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