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RINGKASAN

Batik merupakan salah satu kain yang memiliki motif-motif tradisional
yang dibuat dengan cara ditulis maupun menggunakan cap. Kudus merupakan
salah satu kota yang mendapat julukan kota kretek. Karena terdapat beberapa
perusahaan rokok, selain itu di kudus juga terkenal dengan beberapa motif
batiknya. Dan di Kudus sendiri kita dapat menemukan pola batik tulis dan batik
cap motif parijoto. Kebanyakan dari masyarakat Indonesia khususnya di daerah
Kudus. Dalam membandingkan pola batik tulis dan batik cap motif parijoto
dilakukan hanya dalam pengamatan visual ataupun pengamatan langsung.
Perkembangan teknologi informasi memungkinkan perbandingan dari pola batik
tulis dan cap motif parijoto dengan bantuan komputer. Berdasarkan masalah di
atas, maka skripsi ini akan membahas tentang Analisis Perbandingan Deteksi Tepi
Prewitt Dan Canny Pada Pola Batik Tulis Dan Batik Cap Di Kudus Motif Parijoto
Menggunakan Klasifikasi Support Vector Machine (SVM).Adapun metode
deteksi tepi yang akan digunakan yaitu metode prewitt dan metode canny.
Selanjutnya akan diklasifikasikan menggunakan pendekatan metode support
vector machine (SVM). Perbandingan deteksi tepi antara metode canny dan
matode prewitt yang lebih bagus adalah metode prewitt karena tingkat deteksi
tepinya jelas. Dan hasil dari akurasi dari pengklasifikasian batik di kudus motif
parijoto dengan menggunakan ekstrasi ciri orde pertama adalah sebesar 100%.

Kata kunci : Batik Kudus, Motif Parijoto, Prewitt, Canny, Support Vector
Machine (SVM)
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ABSTRACT

Batik is one that has a fabric traditional motifs are made by means of
written or use the stamp. Kudus is one of the cities that received the nickname of
clove. Since there are several tobacco companies, besides in the sanctuary is also
famous for some batik motif. , And in the sanctuary itself we can find patterns of
batik and batik motif parijoto. Most of the people of Indonesia, especially in the
area of the kudus. In comparing the patterns of batik and batik motif parijoto
done in just a visual observation or direct observation. The development of
information technology enables the comparison of patterns and cap batik motif
parijoto with the help of computers. Based on the above issues, then this paper
will discuss Comparative Analysis of Edge Detection Prewitt and Canny In Pola
Batik and Batik Cap On Motif Kudus Parijoto Classification Using Support
Vector Machine (SVM). The edge detection method will be used the method
prewitt and canny method. Next will be classified using the approach method of
support vector machine (SVM). Comparison between methods canny edge
detection and better prewitt matode is prewitt method for the detection rate edges
clear. And the results of the accuracy of the classification in the kudus batik motif
parijoto using extraction characteristics of the first order is at 100%.

Keywords :  Batik Kudus, Motif Parijoto, Prewitt, Canny, Support Vector
Machine (SVM)
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